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 Accuracy F1-Score Log Loss MAE RMSE AUC-ROC
LSTM 0.87 0.89 0.32 0.10 0.14 0.91 
CNN 0.83 0.85 0.37 0.12 0.16 0.89 
FNN 0.84 0.86 0.35 0.11 0.15 0.88 
RNN 0.81 0.83 0.40 0.13 0.17 0.87 
GRU 0.85 0.87 0.34 0.11 0.15 0.90 
ABM 0.85 0.90 0.30 0.09 0.13 0.92 
AE 0.82 0.84 0.38 0.12 0.16 0.80 
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LSTM 12 2.2 0.01 0.98 
CNN 8 3.3 0.03 0.88 
FNN 1 1.5 0.04 0.85 
RNN 5 1.4 0.06 0.87 
GRU 6 2.3 0.02 0.95 
ABM 17 5.9 0.02 0.96 
AE 3 3.7 0.05 0.84 
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